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RESUMEN

La pobreza, entendida como la situacion de los individuos que supone la
dificultad para acceder a los bienes y servicios basicos que garantizan una
calidad de vida digna, es uno de los aspectos que mayor preocupacion genera a
nivel mundial. Si bien los indices de pobreza se han reducido considerablemente
en los ultimos afos, la cantidad de poblacion que aun vive en la pobreza extrema
es inaceptable. A partir de la Encuesta de Condiciones de Vida del afio 2015, en
este trabajo se realiza un analisis econométrico de la pobreza aplicando un
modelo de regresion logistica binaria que permita conocer el efecto de
determinadas variables del individuo sobre la condicion de pobre. Los resultados
del modelo se han obtenido mediante el programa informético Eviews,
concluyendo que variables como la edad, la nacionalidad o el desempleo

presentan una influencia importante sobre la pobreza de la poblacion en Espafia.

Palabras clave: pobreza, modelo Logit, condiciones de vida, econometria.
Clasificacion JEL: C25, 132, C51

ABSTRACT

Poverty, understood as individuals’ situation that implies the difficulty to access
the basic goods and services that guarantee a decent life quality, is one of the
aspects that cause greatest concern worldwide. Although poverty rates have
been significantly reduced in the last years, the number of people still living in
extreme poverty is unacceptable. Based on the Living Conditions Survey of the
year 2015, this paper presents an econometric analysis of poverty using a binary
logistic regression model that allows us to know the effect of certain individuals’
variables over the condition of poor. The model’s results were obtained through
the Eviews software, concluding that variables such as age, nationality or

unemployment have a significant influence on the population’s poverty in Spain.

Key words: poverty, Logit model, life conditions, econometrics.
JEL Classification: C25, 132, C51
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1. INTRODUCCION.

Una de las cuestiones que ha adquirido especial relevancia en el nuevo contexto
social y econdémico es la relacién entre la evolucion de las condiciones
macroecondomicas y la tendencia de la pobreza. Gracias a la ayuda de diferentes
elaboraciones y publicaciones de datos del Instituto Nacional de Estadistica y
otros organismos estadisticos espafioles y europeos, se conoce que las etapas
de mayor crecimiento en Espafia se han correspondido con considerables
reducciones de los indicadores de pobreza y desigualdad, pero los ultimos afios

de recesidon econdmica no han provocado lo mismo.

En 2013, el Banco Mundial publicaba en su informe anual que 1.220 millones de
personas vivian con menos de 1,25 ddlares diarios. Mas recientemente, en el
informe de 2016, las expectativas del Banco Mundial mejoraban, indicando que
el nimero de personas que vivian en situacion de pobreza extrema se situaba
por debajo del 10% de la poblacién mundial. Sin embargo, se sigue manteniendo
gue millones de personas viven con menos de 1,90 ddlares al dia. Aunque la
mayor parte de estas personas residen en los paises que conocemos como el
“tercer mundo”, en los “paises ricos” también existen millones de personas que
viven en inferioridad de condiciones con respecto al nivel de vida medio de estos

paises, lo que se conoce como “cuarto mundo”.

En Espafia, el aumento de las familias en riesgo de pobreza o exclusion social
es una de las graves secuelas que la crisis ha dejado. Generalmente, asociamos
la pobreza a la existencia de una renta insuficiente para acceder a los bienes y
servicios basicos o esenciales para disponer de una calidad y desarrollo de vida
dignos. Sin embargo, la pobreza es un fenémeno mas complejo que se ve
influenciado por multitud de factores y que puede ser interpretada desde diversos

enfoques.

En este sentido, el estudio que a continuacion se presenta puede resultar
relevante para conocer los grupos de poblacion con mayor probabilidad de vivir
en situacion de pobreza y, de esta forma, poder elaborar politicas econémicas y

sociales que ayuden a solventar este problema.



Dada la complejidad y trascendencia de este fendbmeno, el presente trabajo tiene
como objetivo realizar una estimacion del efecto que determinadas variables del
individuo como la edad o la nacionalidad, entre otras, tienen sobre la probabilidad
de que dicho individuo sea, o no, pobre, tomando como umbral de pobreza el
que fija actualmente el EUROSTAT, que se corresponde con el 60% de la
mediana de la distribucién de los ingresos por unidad de consumo. Las técnicas
utilizadas en este estudio permitiran, también, conocer la probabilidad estimada
de que un individuo determinado se clasifique en el grupo de pobres, en funcién

de los valores que tomen las variables anteriores para el mismo.

Teniendo en cuenta las caracteristicas de la variable pobreza, la estimacion
planteada en los objetivos se realizara a partir de un modelo de eleccion discreta.
En concreto, se estimara un modelo Logit, cuyas caracteristicas principales se
desarrollan en el apartado tercero de este trabajo. Los resultados de la
estimacion se obtendran utilizando el programa estadistico Eviews a partir de los

datos de la Encuesta de Condiciones de Vida 2015, publicados en el INE.

El trabajo se estructura en varias secciones. En primer lugar, se explica el
concepto de pobreza atendiendo a distintas fuentes de informacion y se define
la medicibn de la misma de acuerdo con los organismos europeos. A
continuacion se hace referencia a la metodologia utilizada, tanto a la fuente de
datos analizada como a la técnica de estimacién empleada. En tercer lugar, se
procede a explicar detalladamente el proceso de construccion y estimacion del
modelo, asi como la interpretacioén de los resultados obtenidos vy, por ultimo, se
establece un conjunto de conclusiones sobre la consecucion del objetivo

inicialmente planteado con este trabajo.
2. LA POBREZA EN ESPANA. MEDIDAS DE POBREZA.

2.1. Definicion y enfoques de pobreza.

La pobreza, segun del Diccionario de la Lengua Espafiola de la Real Academia
Espafiola, se define como una situacion de “necesidad, estrechez, carestia y falta
de lo necesario para el sustento de la vida”. En otros términos, es la situacion

gue supone la dificultad de los individuos para acceder a los bienes y servicios



basicos que garantizan una calidad de vida digna, asi como un adecuado

desarrollo personal y social.

Junto a las ideas clasicas de pobreza, que se basan en el nivel de vida material
y en una renta insuficiente como factores determinantes de la misma, son
muchos los autores que han aportado sus propios enfoques acerca de este
fendbmeno, como aquellos que entienden la pobreza en términos de capacidades
0 en términos de exclusion social. Entre los mas actuales, cabe hacer especial
referencia a la figura de Amartya Sen, nombrado Premio Nobel en Ciencias
Econdmicas en 1998, y a su obra “Pobreza y hambruna: Un ensayo sobre el
derecho y la privacion”, que se ha convertido en una referencia obligatoria en el
analisis econdémico de la pobreza. Amartya Sen define la pobreza atendiendo a
las capacidades, de tal manera que una persona adquiere la condicién de pobre
cuando presenta cierto grado de privacion de sus capacidades béasicas para
insertarse en la sociedad, a través del ejercicio de su voluntad.

Ante la necesidad de evaluar la situacion en la que se encuentran los distintos
paises con respecto a la pobreza y de realizar comparaciones entre ellos, el
Banco Mundial ha mostrado un gran interés en establecer una perspectiva
universal de pobreza. Este organismo define la pobreza como “la incapacidad

para alcanzar un nivel de vida minimo”.

Dada la gran cantidad de variables que pueden influir en el nivel de pobreza de
un pais, es dificil realizar una medicion exacta del mismo, pudiéndose adoptar
diferentes puntos de vista en funcién de los aspectos o variables més relevantes

para el investigador social, del horizonte temporal tomado para el andlisis, etc.

De forma general, en el estudio de la pobreza existen dos grandes enfoques: el
que considera la pobreza desde el punto de vista objetivo, basado en las
variables que resultan observables por el investigador tales como los ingresos o
gastos de los hogares, y el enfoque que considera la pobreza en términos
subjetivos, teniendo en cuenta las valoraciones que los propios individuos hacen
de su situacion econdmica y social. También puede analizarse la pobreza de
forma estatica, surgiendo asi la pobreza transversal, o de forma dinamica si se

analiza la llamada pobreza persistente.



Finalmente, existe el concepto de privaciéon multidimensional o pobreza carencial
que esté relacionado con la imposibilidad de acceder a ciertos bienes y servicios
considerados necesarios por la sociedad y cuya privacion puede dar lugar a la

falta de integracion social o exclusion social.

Todos los planteamientos anteriores aportan informacién atil al estudio de la
pobreza, siendo lo mas recomendado por los expertos la combinacién de todos
ellos para obtener una vision lo mas completa posible de la situacion de pobreza

del territorio o pais analizado.

Atendiendo al enfoque obijetivo, se diferencian dos aproximaciones al concepto

de pobreza o lineas de pobreza: la pobreza absoluta y la pobreza relativa.

2.2. Lineas de pobreza.

De acuerdo con la metodologia que presenta el Instituto Nacional de Estadistica
y otros organismos, como el Banco Mundial, dentro del enfoque objetivo se

utilizan, como instrumentos de medida, las llamadas lineas de pobreza.

Las lineas de pobreza se expresan a través de valores, generalmente
monetarios, que actian como umbral para clasificar a las personas del ambito
geografico objeto de estudio como pobres y no pobres, en funcién del valor que
tome la variable de referencia representativa de la pobreza para cada una de

esas personas.

Pueden construirse dos lineas de pobreza: las lineas de pobreza absoluta y las
lineas de pobreza relativa, siendo estas ultimas la que sigue el Instituto Nacional
de Estadistica para elaborar los indicadores! de pobreza a partir de la Encuesta

de Condiciones de Vida.

! Con periodicidad anual, el Instituto Nacional de Estadistica, a partir de los datos de la Encuesta
de Condiciones de Vida, produce cuatro indicadores principales de pobreza: la renta media del
hogar, el riesgo de pobreza, el indicador de carencia material y la tasa de riesgo de pobreza o
exclusion social (Indicador AROPE).
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2.2.1. Pobreza absoluta.

Para que una medida sea considerada linea de pobreza absoluta debe ser
consistente a lo largo del tiempo y entre paises, es decir, estas lineas se refieren
al valor de los recursos minimos necesarios por una persona para garantizar un
minimo bienestar con independencia de la época o pais en que se encuentre.
En definitiva, medir la pobreza en términos absolutos supone considerar que un
individuo requiere la misma cantidad de recursos en cualquier parte del mundo

para su supervivencia.

La linea absoluta comunmente utilizada es la que establece que el valor de esos
recursos minimos necesarios se sitla en un délar per capita al dia, de tal forma
que, cualquier persona que viva con menos de un dolar al dia sera considerada

pobre sea cual sea el pais en el que habite.

Ademas de la anterior, existen varias lineas de pobreza absoluta construidas por
distintos autores a lo largo del tiempo.

En 1901, Rowntree defini6 un umbral de pobreza absoluta fijado en el valor
monetario de una cesta de bienes y servicios imprescindibles para satisfacer las
necesidades béasicas de los hogares mas otra cantidad monetaria destinada a
cubrir otros gastos como alquileres o gasolina. De acuerdo con esta linea de
pobreza, cualquier hogar cuyos ingresos sean inferiores a la suma de dichas
cantidades sera clasificado como pobre. Sin embargo, la medida de Rowntree
no ha sido bien aceptada, pues muchos criticos consideran que los gastos
afiadidos a la cesta varian de unas sociedades a otras, de tal manera que su
consideracion a la hora de definir el umbral tenderia mas hacia una linea de

pobreza relativa que a una de pobreza absoluta.

Otra linea de pobreza absoluta a destacar es la de Mollie Orshanski, actualmente
aplicada en Estados Unidos con alguna modificacion. Siguiendo esta medida, el
umbral de pobreza se obtiene multiplicando el valor de la cesta de alimentos
basicos por el inverso de la proporcion que supone el gasto en alimentacion de
los hogares sobre el gasto total. Al igual que la linea de Rowntree, esta medida

ha sido objeto de criticas, en este caso, por el hecho de que demostraciones
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empiricas han afirmado que, cuando mejora el desarrollo econémico de un pais,
la proporcion del gasto en alimentaciobn sobre el gasto total disminuye,
conduciendo a esta linea hacia la pobreza relativa.

La conclusion que se extrae de todo lo anterior es la dificultad para elaborar una
linea de pobreza absoluta valida para todos los paises y consistente a lo largo
del tiempo. Por este motivo, la utilizacion de estas medidas de pobreza es escasa
en los paises mas desarrollados frente a su amplia aceptacion en los paises en

vias de desarrollo.
2.2.2. Pobreza relativa.

Las lineas de pobreza relativa definen la pobreza de un individuo en relacién a
la situacion del resto de personas de la sociedad. A diferencia de la pobreza
absoluta, en términos relativos no existe un umbral de pobreza fijo y consistente
en el tiempo y entre paises. De esta forma, una misma persona, con los mismos
recursos, puede ser considerada como no pobre en un pais y como pobre en
otro pais mas rico, puesto que el valor de clasificacion entre pobres y el resto de

individuos sera mayor en el segundo pais que en el primero.

2.2.2.1. Medicién de la pobreza relativa.

Para medir la pobreza relativa, normalmente, se establece un nivel minimo de
una variable monetaria, de modo que cualquier persona que presente un valor
inferior a dicho nivel sera clasificada como pobre y viceversa. Las variables
monetarias que habitualmente se utilizan para fijar este umbral son el ingreso y
el gasto, aunque ambas presentan algunos inconvenientes cuando se utilizan

para medir la pobreza relativa.

Por un lado, cuando se toma como variable de referencia el gasto de los hogares
se utiliza una medida mas estable, pues los hogares no tienden a modificar sus
gastos habituales cuando se reducen puntualmente sus ingresos. Sin embargo,
en ocasiones, el gasto no esta directamente relacionado con los ingresos que
percibe el hogar sino que depende de sus costumbres o habitos de consumo, lo

gue no reflejaria la capacidad econdémica real de los hogares.
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Por otra parte, el ingreso anual, aunque es un buen reflejo de la capacidad
econOmica del hogar, puede ser muy variable en el tiempo, por la existencia de
ingresos excepcionales, ademas de dejar a un lado otros activos que influyen en
la rigueza en el hogar. Actualmente, en Europa se utiliza la variable ingreso para

la produccién de los indicadores y estadisticas de pobreza y exclusion social.

Una vez seleccionada la variable monetaria, para construir la linea de pobreza
relativa se hace necesario definir la unidad de analisis, es decir, el elemento que
se toma como base para calcular el ingreso. En este sentido, la estadistica oficial
de la Unién Europea muestra su preferencia por tomar como unidad de analisis
el ingreso por unidad de consumo, que resulta de dividir el ingreso total del hogar
entre el nimero de unidades de consumo del hogar. Estas unidades de consumo
se calculan a través de escalas de equivalencia que tienen en cuenta factores
como la existencia de unidades de consumo equivalentes o las economias de
escala en los hogares. La escala utilizada por el EUROSTAT es la escala de la
OCDE?2.

Finalmente, la linea de pobreza se fija en el 60% de la mediana de la distribucion
de los ingresos por unidad de consumo. Este umbral clasifica como pobres a
todas las personas cuyos ingresos por unidad de consumo sean inferiores a ese

valor.

3. METODOLOGIA.

3.1.Encuesta de Condiciones de Vida.

El andlisis de la pobreza que se pretende en esta investigacion se realizara a
partir de los datos de la Encuesta de Condiciones de Vida publicados por el INE
que se corresponden con el afio 2015. Por este motivo, se hace necesario

mencionar alguno de los aspectos mas destacables de esta encuesta.

La Encuesta de Condiciones de Vida (ECV) se viene realizando, anualmente,
por el Instituto Nacional de Estadistica desde el afio 2004 con el objetivo de

recopilar informacion sobre las condiciones de vida de la sociedad espafiola.

2 N°u.c =1+ (a-1) x0.5 + b x 0.3; donde a es el nimero de adultos y b es el nUmero de menores.
13



Anteriormente, desde 1994, a nivel europeo se realizaba una encuesta
armonizada en todos los paises miembros, el Panel de Hogares de la Unidn
Europea, pero, dada la necesidad de mejorar la medicion estadistica de la
pobreza y obtener datos con un alto grado de comparabilidad entre paises, se
disefid una nueva fuente estadistica (EU SILC), que en Espafia se denominé

como Encuesta de Condiciones de Vida.

Las principales variables sobre las que el INE pretende proporcionar informacion

con este estudio estadistico se pueden agrupar en los siguientes conceptos:

- Ingresos de los hogares privados y su situacion econémica.

- Pobreza, privacién, proteccion minima e igualdad de trato.

- Evolucién del mercado de trabajo.

- Jubilaciones, pensiones y sobre la situaciébn socioeconémica de las
personas mayores.

- Aspectos relacionados con la vivienda.

- Desarrollo regional y movimientos migratorios.

- Formacion, educacion y salud.

En cuanto a la recogida de los datos, la ECV se compone de tres cuestionarios
basicos que garantizan obtener la maxima informacion posible. Concretamente,
consta de una ficha del hogar, que recoge los datos basicos de los miembros del
hogar, un cuestionario individual para cada miembro, asi como un cuestionario
gue recopila informacion sobre el hogar. Las caracteristicas metodolégicas de la

encuesta se sintetizan en el siguiente cuadro.
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Tabla 3.1. Metodologia sintetizada de la ECV.

Tipo de encuesta Encuesta de periodicidad anual.

Periodo base 2013

Poblacion que reside en viviendas
familiares principales.

Periodo de referencia de los ingresos | E| afio natural anterior a la entrevista.

Alrededor de 13.000 hogares y
35.000 personas.

Bietapico con estratificacion en las
unidades de primera etapa. Las
unidades de primera etapa son las
secciones censales y las de segunda
etapa son las viviendas familiares
principales.

Principalmente mediante entrevista
personal. Los datos relativos a
ingresos del hogar se construyen
combinando la informacion
proporcionada por el informante con
registros administrativos.

Ambito poblacional

Tamano muestral

Tipo de muestreo

Método de recogida

Fuente: Instituto Nacional de Estadistica (INE).

3.2. Modelos de eleccion discreta. El modelo Logit.

El objetivo principal de este trabajo es conocer la influencia de determinadas
variables, cuantitativas y cualitativas, sobre la probabilidad de que un individuo
adquiera la condicién de pobre. En este analisis se distinguen dos tipos de
variables: las variables exdgenas o independientes y la variable pobreza, que es

la variable dependiente, cuyo comportamiento se explica en funcién del resto.

La pobreza es una variable cualitativa, o variable dummy, que puede tomar dos
valores: 1 si el individuo es pobre y 0 si no lo es. Para explicar este tipo de
variables en funcion de otras, en el andlisis de datos econdmicos existen los

llamados modelos de eleccién binaria:

- El modelo lineal de probabilidad

- Los modelos Logit y Probit

15



El modelo lineal de probabilidad, que se asemeja a un modelo de regresion lineal
pero teniendo en cuenta las caracteristicas de la variable dependiente, asume la
siguiente funcién:

=X+ ¢ i=1..N; siendoE(g;) =0

Donde Y; es una variable de Bernoulli:

Y-={1 pi=p(;=1)
l 0 1-p=p=0)

Con esperanza y varianza:
EY)=1p;+0(1 - p) =p; Var(Y)) = pi(1 —p;)

Por tanto, en este modelo, la probabilidad de que ocurra el suceso de la variable
enddgena, viene definida por:
pi=EY) =EX'p)+E(e) =X'B

Y la probabilidad estimada:

Dada la forma lineal de este modelo, el método de estimacion asociado sera el
de Minimos Cuadrados Ordinarios. Sin embargo, este método presenta varios
problemas que hacen inadecuado el modelo para estudiar el comportamiento de

la variable dicotomica dependiente:

- Puesto que los Unicos valores que puede tomar Y; son 0 y 1, las
perturbaciones también tomaran unicamente dos posibles valores y su
distribucion no sera una distribucion normal, provocando que los
estimadores del modelo no sean eficientes.

1-X'pB

—X'p
- La varianza de las perturbaciones no se mantiene constante para todas

gi:Yi_X’iﬁ:{

las observaciones. El modelo presenta heteroscedasticidad.

Var(g) = (1 —p)?p; + (1 —p)pi® = pi(1 — py)

- El problema mas importante de la estimacién por MCO es que los valores

ajustados pueden salirse del intervalo [0,1], de forma que la interpretacion

16



de los resultados como la probabilidad de que ocurra el suceso (que el

individuo sea pobre, en este caso) no es valida.

Por tanto, para el andlisis de regresion que se pretende, se ha descartado el
modelo lineal de probabilidad. La solucion a los problemas se encuentra en la
utilizacion de modelos no lineales, es decir, los modelos Logit y Probit. En estos
modelos, cualquier valor estimado pertenece al intervalo [0,1] ya que se formulan
mediante una funcién F del siguiente modo:

Y, =F(X{B) + ¢
Donde 0 < F(X;'B) <1y siendo:

Y; la variable dependiente dicotomica que, en este caso, sera:

- {1 si el individuo es pobre
L

o sinoloes
X; el conjunto de variables independientes que influyen en Y;

- g las perturbaciones, que recogen todos aquellos factores que influyen

en Y; no incluidos en el modelo.

La probabilidad de que Y; tome los valores 0 y 1 seré:
p(Yi=1)=E) =p; =FX/'B)

p(Y;=0)=(1-p)=1- F(X;'B)

Aungue ambos modelos parten de la misma idea béasica y se estiman por el
criterio de maxima verosimilitud, la diferencia entre Logit y Probit radica en el tipo
de funcion que asignan a F. El modelo Probit asume una funcion de distribucion
normal de parametros (u = 0; ¢ = 1), mientras que el modelo Logit toma como
F una funcion de distribucion logistica de parametros (a¢ = 0; § = 1) y desviacion
tipica % Las caracteristicas de este Ultimo son las que se resumen a
continuacion, y sera el utilizado en este trabajo.

En la regresion logistica la funcién de distribuciéon F(X;'B) es:

xi'B

e
FX/B) = ——
Xi'P) o7

Asi, el modelo resultante serda el siguiente:
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eXi,ﬁ
Vi=FX(B) + 6 =———+

En consecuencia, las probabilidades de ocurrencia de Y; resultan:

, eXi'B
p(Yizl):E(Yi):pi:F(Xiﬁ):m
/ eXi'B
PU=0)=(1-p) =1~ FK/B) =1-——

Existen dos posibles métodos de estimacion de un modelo Logit: la estimacion
maximo verosimil y la estimacién por MCO no lineales, siendo la mas utilizada la
estimacion de méxima verosimilitud porque proporciona estimadores con buenas
propiedades asintoticas. El estimador méximo verosimil del modelo Logit es

consistente, asintéticamente eficiente y asintéticamente normal.

La funcidn de verosimilitud asociada a los modelos no lineales es:
N

N
L = [ron =] [rawmra - roy gy
i=1 i=1

Entonces, el estimador maximo verosimil de f se obtiene maximizando el

logaritmo neperiano de la funcion de verosimilitud.
maxg In(L(B))

N
In(L(B) = Y [%In(FX/)) + (1 = ¥In(1 - F(X/'))]
i=1

Una de las caracteristicas particulares del Logit es que permite obtener,
mediante la aplicacibn de logaritmos, una funcion lineal de las variables
explicativas o independientes que facilite la estimacion e interpretacion del
modelo.

bi ’
In(52) = Bo + B+ 4 Bty = X6
l

Donde -2 se conoce como ODD ratio y expresa la probabilidad de que el
—Vri

individuo “i” pertenezca a una poblacion (Y; = 1) frente a que pertenezca a la
otra (Y; = 0).
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4. ESTIMACION DEL MODELO.

En este apartado se desarrolla una explicacion del procedimiento llevado a cabo
para estimar el modelo de regresion logistica que nos ocupa.

4.1.Eleccién y preparacion de los datos.

Como ya se ha mencionado en anteriormente, la fuente de datos utilizada es la
Encuesta de Condiciones de Vida 2015 del Instituto Nacional de Estadistica, que
proporciona ficheros de datos de corte transversal y datos longitudinales, o de
panel, de un gran numero de variables que se consideran influyentes sobre la
situacion de pobreza para el conjunto de individuos entrevistados. En este
estudio se trabajara con los datos de corte transversal, es decir, informacién
referida a un ciclo determinado, correspondientes a una muestra® de 26.906

individuos para el afio 2015.

El INE permite la descarga de los microdatos transversales de la Encuesta de
Condiciones de Vida desglosados en cuatro archivos en formato csv:

Fichero de datos basicos del hogar (esudb15d)

Fichero de datos basicos de la persona (esudb15r)

Fichero de datos detallados del hogar (esudb15h)

Fichero de datos detallados de los adultos (esudb15p)

Dada la complejidad de este formato, ha sido necesario realizar una serie de
transformaciones para simplificar y organizar el conjunto de datos valido para

estimar el modelo Logit en Eviews.

En primer lugar, se ha utilizado el programa informatico SPSS para fusionar la
informacion relativa a los hogares y a las personas, asignado a cada individuo

los datos de cada variable correspondientes al hogar al que pertenecen.

3 Aunque los microdatos de la ECV proporcionan informacion de 32.380 individuos, la muestra
finalmente analizada en este trabajo se corresponde con 26.906 observaciones por haberse
eliminado algunos casos por falta de datos en algunas de las variables manejadas.
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Finalmente, del conjunto de datos resultante se han seleccionado aquellas
variables que se consideran mas relevantes para explicar la situacion de pobreza
de un individuo, habiendo sido necesaria la recodificacion de algunas de ellas
para su posterior tratamiento en Eviews. La descripcion de estas variables se

detalla en el apartado siguiente.
4.2.Variables del modelo

La Encuesta de Condiciones de Vida del INE recoge informacion acerca de
aproximadamente 300 variables del individuo y del hogar que permiten producir
estadisticas sobre las condiciones de vida de la poblacion espafiola. Sin
embargo, para el analisis que nos ocupa este trabajo se ha seleccionado un
conjunto de variables mas reducido, teniendo en cuenta aquellas que se
consideran que afectan con mayor importancia a la pobreza. Estas seran las que

formen parte del modelo de regresion logistica elaborado.

4.2.1. Variable dependiente.

La variable dependiente es la poblacion en riesgo de pobreza o exclusion social
que, de acuerdo con la metodologia utilizada por la Encuesta de Condiciones de
Vida siguiendo los criterios marcados por el EUROSTAT, son todos aquellos

individuos que se encuentran en alguna de las siguientes situaciones:

- Enriesgo de pobreza: EIl EUROSTAT fija el umbral de pobreza en el 60%
de la mediana de los ingresos por unidad de consumo del afio anterior al
de la encuesta. De esta forma, un individuo se encontrara en riesgo de

pobreza cuando sus ingresos sean inferiores a la linea de pobreza.

- En carencia material severa: serdn aquellas personas pertenecientes a

hogares que presenten al menos cuatro de las siguientes caracteristicas:

¢ No puede permitirse ir de vacaciones al menos una semana al afio.

e No puede permitirse una comida de carne, pollo o pescado al
menos cada dos dias.

¢ No puede permitirse mantener la vivienda con una temperatura

adecuada.
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¢ No tiene capacidad para afrontar gastos imprevistos.

e Ha tenido retrasos en el pago de gastos relacionados con la
vivienda principal o en compras a plazos en los Gltimos 12 meses.

e No puede permitirse disponer de un automavil.

¢ No puede permitirse disponer de teléfono.

e No puede permitirse disponer de un televisor en color.

¢ No puede permitirse disponer de una lavadora.

- En hogares sin empleo o con baja intensidad en el empleo: también se
consideraran personas en riesgo de pobreza o exclusion social aquellas
que pertenezcan a hogares cuyos miembros en edad de trabajar
estuvieron ocupados menos del 20% del total de su potencial de trabajo
durante el afio anterior al de la encuesta, es decir, cuando el ratio entre el
namero de meses que los miembros del hogar trabajaron en el afio de
referencia y el total de meses que podrian haber trabajado sea inferior al
20%.

Teniendo en cuenta estos indicadores, en los microdatos de la ECV el INE
proporciona una variable dicotomica (vrEU2020) que toma el valor 1 cuando la
persona se encuentra en riesgo de pobreza o exclusién social y valor 0 cuando
no se encuentra en dicha situacion. En el analisis de este trabajo esta variable

adquiere el nombre de POBREZA vy se define de la siguiente forma:

1 si el individuo esta enriesgo de pobreza o exclusiéon social

POBREZA; =
¢ {0 sino lo esta

4.2.2. Variables independientes o explicativas.

Atendiendo al objetivo perseguido con este estudio, analizar el efecto que tienen
determinadas variables sobre la probabilidad de un individuo de encontrarse en
riesgo de pobreza, a partir de los datos de la ECV se han construido las

siguientes variables que seran las que formen parte del modelo Logit.

- Edad: Es una variable cuantitativa que ha sido elaborada a partir de la

variable RB080 de los microdatos de la ECV, que proporciona informacion
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sobre el afio de nacimiento de las personas entrevistadas. En el modelo

se corresponde con la variable EDAD;.

Situacion laboral: La situacion laboral viene medida por la variable RB210
en los microdatos de la ECV y proporciona informacion acerca de la
situacion de los individuos de la muestra en la actividad durante la semana
anterior a la de la encuesta en cuatro modalidades (trabajando, parado,
jubilado o jubilado anticipadamente y otra clase de inactividad econémica)
Para el estudio se ha simplificado esta informacion a tres categorias
(ocupados, parados e inactivos), generando dos variables ficticias que se

incluiran en el modelo de la siguiente forma:

OCUP1, = {1 si el individuo esta ocupado
Y710 enotro caso

OCUP2: = {1 si el individuo esta parado
Y710 enotro caso

Nacionalidad: Se trata de una variable cualitativa que se ha incluido en el
modelo como una variable dicotdbmica de valores 0 y 1, siendo el valor 1

para los individuos espafoles y O para los extranjeros.

1 si es espaiiol

NAC; = {0 si es extranjero

Grado de urbanizacién: Mide la cantidad de poblacion existente en areas
urbanas con respecto a la poblacion total del lugar en el que se reside el
individuo. Se trata de una variable ficticia que presenta dos categorias y

gue se incluye en el modelo de la siguiente forma:

1 si el individuo reside en zona poco o medio poblada

URB; = {O si reside en zona muy poblada

Salud: Esta variable cualitativa se refiere a si el individuo tiene alguna

enfermedad o problema de salud cronicos.

1 sitiene enfermedad cronica

SALUD; =
! {O sino la tiene
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Estado Civil: Es una variable cualitativa que presenta dos modalidades
(casado o0 no casado) y, por tanto, se incluye en el modelo mediante una

variable dummy que adquiere el nombre de ECIVIL;

1 si el individuo esti casado

ECIVIL; =
CIVIL; {0 si no lo esta

Nivel de estudios: En la Encuesta de Condiciones de Vida, el nivel de
estudios terminado por los individuos de la muestra viene medido por la
variable PE040 teniendo en cuenta la clasificacion CNED2014 y presenta
10 categorias. En este caso, se ha simplificado la variable, manteniendo
dicha clasificacion, a tres modalidades que se refieren a educacion
secundaria, educacion superior y estudios inferiores. La categoria de
educacion secundaria abarca desde la segunda etapa de ese nivel hasta
educacién postsecundaria no superior y en la categoria de estudios
inferiores se incluyen los individuos sin estudios, con educacién primaria
0 con la primera etapa de educacion secundaria. De esta forma, se han
construido dos variables dicotdbmicas que se incluiran en el modelo Logit

del siguiente modo:

1 si nivel educativo es educacion secundaria

ESEC; =
l {O en otro caso

1 sinivel educativo es estudios superiores

ESUP; =
' {0 en otro caso

Con respecto a esta seleccidn de variables cabe mencionar que, evidentemente,
la renta es una de las caracteristicas mas influyentes en la situacién de pobreza
de los individuos pero, dado que la variable dependiente esta elaborada a partir
de los ingresos por unidad de consumo no se ha incluido en el modelo por ser
una variable que predice perfectamente la probabilidad de ser pobre.

4.3.El modelo Logit estimado.

Una vez definidas las variables que se incluirdn en el analisis, se estima un
modelo de regresion logistica binaria en el que la probabilidad de un individuo de
ser, 0 no, pobre se explica por su edad, sexo, estado civil, el nivel educativo, su

situacion en relaciéon con la actividad, la nacionalidad y la renta.
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Para ello, se ha utilizado el programa informatico Eviews que posibilita realizar

multiples acciones sobre el modelo tales como el andlisis de la bondad del ajuste

de la estimacion, de los efectos de cada variable exdgena sobre la pobreza, asi

como permite realizar predicciones sobre la probabilidad de que un individuo con

unas determinadas caracteristicas de las variables independientes se encuentre

en riesgo de pobreza o exclusion social.

La estimacion del modelo y el andlisis de los resultados se han realizado en

varias fases.

En primer lugar, se realiza la estimacion propiamente dicha, obteniendo
el valor de los coeficientes que acomparfan a las variables independientes
y cuyo signo determinara la relacion existente entre las mismas y la

variable dependiente.

Antes de realizar cualquier interpretacion del modelo, es necesario
analizar la bondad del ajuste de la estimacién, es decir, comprobar que
se trata de un modelo adecuado donde las variables exdgenas son las
correctas para explicar el comportamiento de la pobreza. Para ello,
ademas de evaluar la significacion individual y conjunta de las variables

explicativas, utilizaremos el criterio de aciertos y errores en la estimacion.

En tercer lugar, se estudiara el efecto marginal de los regresores en la
probabilidad, que dependera del resto de variables explicativas a través
de la funcion de distribucion logistica. Aqui, hay que tener en cuenta que
el procedimiento para obtener dicho efecto seré distinto en las variables

cuantitativas y en las discretas, por las caracteristicas de uno y otro tipo.

Finalmente, se planteardn posibles escenarios en los que el individuo
adquiere determinados valores de las variables exdgenas y se analizaran
como cambia la probabilidad de ser pobre cuando se modifica alguno de
esos valores manteniendo el resto constantes. Ademas, se elaboraran
varias curvas de respuesta que permitiran analizar graficamente el efecto
de la edad sobre la probabilidad de ser pobre en funcion de las distintas

variables dummy.
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5. INTERPRETACION DE LOS RESULTADOS.
5.1.Especificacion y estimacion del modelo

El punto de partida en el analisis de resultados sera definir el modelo y estimarlo
mediante la técnica elegida. En este caso, el modelo Logit que se ha construido

se especifica de la siguiente forma:

eBotB1X1;+B2Xo;+P3X3;+BaXa;+PsXs;+BeXe;+P7X7;+PeXe;+PoXo;

Y, = + &
Y1 4 eBotBaXytBaXa i+ B3 Xzt BaXaitBsXs i+ BeXe;tB7 X7+ PeXe+hoXo; t

Siendo: Y; la variable dependiente = POBREZA,;

X,;= EDAD; X4;= ESUP; X7,= 0CUP2;
Xy, = NAC; Xs5,= ECIVIL; Xg;= SALUD;
X3,= ESEC; X¢;= OCUP1; X9;= URB;

Y los resultados de la estimacion son los que se presentan a continuacion.

Tabla 5.1. Estimacion del modelo Logit

Dependent Variable: POBREZA

Method: ML - Binary Logit (Qiuadratic hill climbing)
Date: 06/23M17 Time: 10:40

Sample: 1 26906

Included observations: 26906

Convergence achieved after 5 iterations

Covariance matrix computed using second derivatives

Wariable Coefficient Std. Error -Statistic Frob.
EDAD -0.025401 0001022 -24 35552 0.0000
MAC -1.284630 0.065990  -19.46703 0.0000
ESEC -0.652096 0.040751 -16.00197 0.0000
ESUP -1.308381 0.045138  -29.00825 0.0000

ECIVIL -0.134205 0033732 -3.978578 0.0001

QCUP -0.451371 0038120  -11.84078 0.0000
QCuUP2 1.360980 0.043858 31.03145 0.0000

SALUD 0218221 0.035608 6.128365 0.0000

URB 0.170959 0.031112 5.494975 0.0000

C 1.675777 0.085728 19.54766 0.0000
McFadden R-squared 0.152649 Mean dependentwvar 0261206
5.0, dependent var 0.439300 S.E. ofregression 0.2880749
Alkaike info criterion 0974035 Sum squared resid 4262126
Schwarz criterion 0977083 Log likelihood -13093.69
Hannan-Cuinn criter. 0.8975018 Deviance 26187.349
Restr. deviance 3090500 Restr. log likelinood -15452 .50
LR statistic 4717610 Avg. log likelihood -0 486646

Prob(LR statistic) 0.000000

Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV del INE
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De los coeficientes estimados se deduce la ecuacion del modelo.

0 1/68-0,03X1;~1,28X2;~0,65X3,~1,3X4;~0,13X5,~0,45X6;+1,36X7;+0,218Xg;+0,17Xo;

L™ 1 + g1/68-0,03X1;~128X7;~0,65X3;~13Xs;~0,13X5;~0,45X;+1,36X7;+0,218Xg;+0,17Xo;

Del modelo obtenido se pueden realizar varios andlisis importantes. Por un lado,
los signos que acomparfian a los coeficientes del modelo indican la direccion en
la que afecta la variable a la que estdn asociados a la probabilidad de
encontrarse en riesgo de pobreza o exclusion social. Asi, se puede observar que
las variables edad, nacionalidad, educacion secundaria y superior, estado civil y
ocupacion presentan un signo negativo, por lo que un aumento de la edad y
poseer la caracteristica frente a no tenerla, para el caso de las variables ficticias,
disminuyen la probabilidad de ser pobre. Por ejemplo, un individuo con estudios
superiores tendrd menor probabilidad de estar en riesgo de pobreza que otro
individuo sin estudios. En cambio, habitar en una zona poco urbanizada, tener
alguna enfermedad cronica y estar en paro frente a ser inactivo son variables
gue aumentan dicha probabilidad. En los modelos de eleccién discreta solo es
posible realizar esta interpretacion de los parametros, siendo incorrecto medir el

efecto en la probabilidad a través de la magnitud de los mismos.

Por otro lado, es importante analizar la significacion de las variables, tanto
individual como conjunta, pues esto ayudara a determinar si se trata de variables
adecuadas para explicar la pobreza. Para medir la significacion individual se
plantean las siguientes hipotesis:
Hy: B; = 0 — sino se rechaza, Xjno sera significativa
Hy: B; # 0 — si se acepta, X; sera significativa

En este caso, dado el valor de los estadisticos Z asociados a cada variable y el
p-valor correspondiente que toma valor O para todas las variables, excepto para
el estado civil que toma valor 0.0001, adoptando un nivel de significacion del 5%
se rechazan las hipdtesis nulas para cada uno de los f; y, por tanto, todas las
variables del modelo son significativas para explicar el comportamiento de la

pobreza.

Finalmente, para analizar la significacion conjunta se plantean las siguientes

hipotesis:
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Hy: By =B, =Bz ="=Pg=0
Hy: Algan B; # 0
Teniendo en cuenta el estadistico de la razon de verosimilitud LR = 4717,610 y
el p-valor asociado de 0, para el nivel de significacion del 5% se rechaza la
hipdtesis nula y, por tanto, la regresion es significativa conjuntamente para

explicar la pobreza.

5.2.Analisis de la bondad de ajuste.

Para evaluar la bondad del ajuste de un modelo Logit puede emplearse el criterio
de porcentaje de aciertos y errores, asi como la interpretacion del pseudo-R? de
McFadden. Este ultimo compara la verosimilitud del modelo que solo incluye
término constante S, (Lg) Yy la verosimilitud del modelo con todos los parametros

estimados (L) de la siguiente forma:

InL
InLg

R?McFadden = 1 —

Como se puede observar en la tabla anterior (Tabla 5.1) el valor del R? de
McFadden en el modelo construido es de 0,152649 lo que nos indicaria una
buena capacidad explicativa del modelo aunque no puede asegurarse una

interpretacion directa de este valor.

En cuanto al criterio de aciertos y errores, consiste en una tabla de clasificacion
en la que se presenta el porcentaje de aciertos de la estimacion en relaciéon con
los valores observados. Generalmente, se toma como umbral una probabilidad
de 0,5, de tal manera que aquel individuo para el cual se estime una probabilidad
p; mayor o igual a 0,5 se clasificara en el grupo de pobres (¥; = 1). Los resultados

se muestran en la siguiente tabla (Tabla 5.2).

27



Tabla 5.2. Aciertos y errores en la prediccion.

Expectation-Prediction Evaluation for Binary Specification
Equation: EQ0A

Diate: 06/23M7 Time: 10:40

Success cutof. C=0.5

Estimated Equation Constant Probability
Dep=0 Dep=1 Total Dep=0 Dep=1 Tuotal

F(Dep=1}==C 18538 4701 23239 19873 028 26906

PiDep=1)=C 1340 2327 3667 0 0 0

Total 19878 7028 26906 19878 7028 26906

Correct 18538 2327 20865 19878 0 19878

% Correct 93.26 33N 77.55  100.00 0.00 73.88

% Incorrect G6.74 G6.89 2245 Q.00  100.00 26.12
Total Gain® -6.74 33N 367
Percent Gain®* MA 331 14.04

Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Los resultados de este criterio indican que de las 26.906 observaciones de la
muestra, el modelo construido predice bien 20.865, que se corresponde con el
77,55% del total. Concretamente, de los 7028 individuos que realmente tienen la
condicion de pobre, el modelo clasifica adecuadamente al 33,11%, mientras que
de los que no se encuentran en riesgo de pobreza se clasifican correctamente el
93,26% de las observaciones. Se puede afirmar, por tanto, que el modelo predice
una menor cantidad de individuos pobres de los que realmente existen en la
muestra y, aungque no se trata de un modelo perfecto para explicar la pobreza,
presenta una adecuada bondad de ajuste.

5.3.Efecto marginal de las variables explicativas.

Uno de los andlisis que nos permite realizar el modelo construido, y que
constituye uno de los objetivos principales de este trabajo, es el de evaluar el
efecto que provoca cada una de las variables independientes sobre la
probabilidad de estar en riesgo de pobreza o exclusion social. Esto se realiza a

través del calculo del efecto marginal de in, gue mide el cambio en la variable

dependiente, en la probabilidad de ser pobre en este caso, cuando se produce

un cambio en una unidad en la variable exdégena que se esté evaluando.

En los modelos lineales, el valor de los parametros que acompafian a los
regresores mide el efecto marginal estimado, que permanece constante, pero en

los no lineales, como el modelo Logit, el efecto parcial no se corresponde con el
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valor de los coeficientes ni tampoco es constante, sino que viene definido de la
siguiente forma:

dp. _dF(X/B)
X, dX,

= f(X,/B)B,

Siendo f(.), en este caso, la funcion de densidad de la distribucién logistica.

Dado que la funcion de densidad es siempre positiva, el signo del efecto de la

variable explicativa dependera del coeficiente g que le acompafa.

Cabe destacar que el calculo del efecto anteriormente descrito Unicamente se
realizara para aquellas variables explicativas de caracter cuantitativo, la edad en
este caso, debiendo utilizar otro método en el caso de las cualitativas que toman
valores 0 y 1 para las que un cambio unitario de la variable no tiene mucho
sentido. Este método consistira en determinar la diferencia en la probabilidad
estimada cuando la variable dummy toma valor 1 y la probabilidad estimada

cuando toma el valor 0, manteniendo el resto de variables en la media.

Los resultados obtenidos a través de Eviews indican los siguientes efectos
marginales de la variable edad sobre la variable dependiente:
dp,  dF(X./B)

- = f(X,/B)B; = —0,004011
dEDAD;  dEDAD, T BB

Esto implica que un aumento unitario de la edad disminuye la probabilidad de
estar en situacion de pobreza o exclusién social en un 0,401%. El signo negativo

del efecto viene dado por el coeficiente § asociado a la edad (-0,025401).

Para el caso de las variables cualitativas, los efectos marginales de cada una de

ellas se recogen en la tabla que se presenta a continuaciéon (Tabla 5.3).
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Tabla 5.3. Efectos marginales estimados de las variables cualitativas.

Variables Rrobabilidad Rrobabilidad Efecto marginal
estimada (X; = 1) | estimada (X; = 0)
Nacionalidad 0,216008 0,498887 -0,282879
E. Secundaria 0,196911 0,320034 0,123123
E. Superior 0,112746 0,320034 20,207288
Estado Civil 0,215990 0,239580 20,02359
Ocupacion 1 0,157288 0,226676 -0,069388
Ocupacion 2 0,533401 0,226676 0,306725
Salud 0,251927 0,213059 0,038868
Urbanizacion 0,241208 0,211314 0,02985

Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Dado que en este tipo de variables ya se ha comentado que un aumento unitario
no tiene demasiado sentido, la interpretacion de estos efectos se refiere a la
diferencia en la probabilidad de ser pobre cuando el individuo presenta la
caracteristica de la variable ficticia frente a otro individuo que no la presenta. Asi,
por ejemplo, para el caso de la variable ocupacion, la probabilidad estimada de
estar en riesgo de pobreza o exclusion social de un individuo que se encuentre
trabajando disminuird en un 6,93% con respecto a dicha probabilidad de un
individuo en situacion de inactividad, mientras que para una persona parada la

probabilidad de ser pobre aumentara en un 30,67% frente a un inactivo.

De igual modo ocurre para el resto de variables. Segun la variable nacionalidad,
la probabilidad de adquirir la condicion de pobre de un individuo espafiol frente
a otro extranjero sera menor, cuantificando esa diferencia en un 28,2879%.
Atendiendo al estado de salud, tener alguna enfermedad cronica aumentara la
probabilidad de riesgo de pobreza en un 3,8868%, igual que aumentara en un
2,985% si el individuo habita en una zona poco o medio poblada. El estado civil,
por su parte, afectara positivamente a la situacion de pobreza, disminuyendo la
probabilidad de ser pobre cuando el individuo esta casado que cuando no lo esta

y cuantificandose esa diferencia en 0,02359.
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Finalmente, disponer de estudios, tanto secundarios como superiores, disminuye
también la probabilidad de encontrarse en riesgo de pobreza o exclusion social
con respecto a no tener estudios, si bien un individuo con estudios superiores
disminuird en mayor cuantia su probabilidad (una disminucion del 12,31% para
una persona con estudios secundarios frente a una disminucion del 20,73% con

educacion superior).

5.4.Escenarios.

En el apartado que se desarrolla a continuacion, se han planteado varias
situaciones en las que el individuo adquiere diferentes caracteristicas de las
variables exdgenas y para las que se pretende determinar la probabilidad de que
dicho individuo se clasifique en el grupo de pobres. Por tanto, el objetivo que se
persigue sera el de evaluar con mayor profundidad la influencia de las variables
explicativas sobre la pobreza. Ademas, este andlisis permitira realizar una
interpretacion mas precisa de los efectos de las variables de caracter cualitativo,
fijandose estas en un valor concreto y no en su valor medio como en los casos
anteriores. Concretamente, se han planteado varios escenarios* para distintos
rangos de edad, variando en cada uno de ellos algunas caracteristicas del
individuo correspondientes a la nacionalidad, el estado civil, los estudios, la
ocupacion, el estado de salud o el grado de urbanizacion y manteniendo el resto
constantes, analizando asi la variacion en la probabilidad estimada cuando se

modifica dicha caracteristica.

A la vista de los resultados, existen escenarios que destacan considerablemente
en cuanto que presentan probabilidades muy elevadas de riesgo de pobreza. El
mas significativo se corresponde con un individuo de 25 afios que reside en zona
poco o medio urbanizada, extranjero, no casado, sin estudios, desempleado y
con algun problema de salud cronico, tomando su probabilidad un valor del
94,2183%. Si se compara esta situacion con la de una persona de nacionalidad
espafiola, se puede observar como la probabilidad de clasificarse como pobre,

aungue sigue siendo elevada, disminuye en un 12,37% a una cifra del 81,8511%.

4 Los escenarios planteados y sus respectivas probabilidades estimadas se presentan en la
Tabla 5.4. incluida en el Anexo I.
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Tomando ahora el rango de edad de 51 afios, la edad media de la muestra, y
analizando las mismas caracteristicas, la probabilidad de riesgo de pobreza se
reduce considerablemente respecto a la misma situacion correspondiente para
25 afios, siendo del 69,9701% para un individuo espafiol y del 89,3833% para el
caso de un extranjero. Por otra parte, para el grupo de 80 afos, estos escenarios
en los que el individuo se encuentra desempleado no se han tenido en cuenta
por considerarse que en esta edad la mayoria de poblacion se encuentra en fase
de jubilacién. Sin embargo, se puede comparar la probabilidad de clasificarse en
el grupo de pobres de una persona espafiola de 80 afios, sin estudios, jubilada,
no casada, habitante en zona poco poblada y con enfermedad crénica con la
probabilidad para el caso de un ciudadano de 25 o 51 afos inactivo y con las
mismas caracteristicas, observando asi que las probabilidades estimadas se
reducen a media que aumenta la edad (52,63%, 37,4% y 22,24% para 25, 51y
80 afos, respectivamente). De todo lo anterior, puede deducirse que el riesgo de
pobreza es menor para los rangos de edad mas altos pero la nacionalidad es un
factor clave en la determinacién de dicho riesgo, perjudicando negativamente a
los individuos extranjeros. Atendiendo a la ocupacion, un individuo parado frente
a otro que se encuentre inactivo, tanto para el rango de 25 como de 51 afos y
manteniendo el resto de variables en un valor constante, presenta probabilidades
significativamente mas elevadas de pobreza (escenarios 1, 2, 8 y 9), por lo que
el desempleo puede considerarse también como una variable importante para
determinar las condiciones de vida de la poblacion. Cabe destacar, a su vez, que
el estado civil, la salud y el grado de urbanizacion de la zona residencial no son
variables que afecten especialmente a la pobreza dado que las probabilidades
cuando se modifican estas caracteristicas no varian en gran medida con
respecto a como lo hacen cuando se modifican otras como la ocupacion o los
estudios. Por ejemplo, comparando el primer escenario con el tercero donde el
individuo de 25 afios pasa a estar casado, habitar en una zona urbanizada y no
tener enfermedades crénicas solamente disminuye la probabilidad de ser pobre
en un 9,08%.

Por dltimo, analizando las menores probabilidades de riesgo de pobreza, el
escenario mas destacado es el que pertenece a una persona de 80 afos, con

estudios superiores, casada, inactiva, sin problema de salud croénico y residente
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en zona muy urbanizada, cuya probabilidad alcanza el 4,37%. Para los rangos
de edad de 25 y 51 afios estas probabilidades se corresponden también con
individuos casados, con estudios superiores, sin enfermedades, de zonas muy
pobladas pero que se encuentran trabajando. Por tanto, se concluye que la
educacion superior y el empleo, sobre todo, favorecen las condiciones de vida

de la poblacion espafiola.

5.5.Curvas de respuesta.

Para terminar con este estudio, se han elaborado una serie de graficos o curvas
de respuesta que permitirdn evaluar el efecto de las variables cualitativas sobre
la probabilidad de ser pobre cuando se producen cambios en una variable
cuantitativa explicativa del modelo, en este caso, la edad. Para una mejor
comprension del apartado se hace necesario visualizar, en el Anexo Il que se
incluye al final de este trabajo, los graficos a los que se hara referencia a lo largo
del texto.

El procedimiento para elaborar estas curvas de respuesta ha consistido en
representar graficamente las probabilidades estimadas cuando el individuo
presenta la caracteristica de la variable dicotomica seleccionada y cuando no la
presenta, junto con la edad, de tal manera que se obtenga una vision directa del
efecto sobre la pobreza de cada una de las variables exdgenas. Ademas, cabe
destacar que para elaborar estas representaciones graficas ha sido necesario
construir una nueva variable edad, a fin de evitar valores repetidos en la muestra

y obtener datos de forma continua.

En primer lugar, se ha observado que el estado civil, el grado de urbanizacién y
el estado de salud no generan grandes diferencias en la probabilidad, al menos,
no tan significativamente como otras variables como el desempleo o los estudios.
Por este motivo, primero se analizaran brevemente sus curvas de respuesta para
después interpretar mas profundamente los graficos correspondientes al resto

de variables explicativas.
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Observando las curvas de respuesta® de las tres variables mencionadas con
anterioridad, lo primero que debe destacarse es que la probabilidad de
encontrarse en riesgo de pobreza o exclusién social es, para cualquier edad,
superior para los individuos no casados, que presenten algun problema de salud
cronico y que residan en zonas poco o medio pobladas. Ademas, la diferencia
en probabilidad cuando se presenta la caracteristica de la variable cualitativa
frente a cuando no se presenta no es muy elevada, manteniéndose a lo largo de
todo el periodo mas o menos constante. Esto quiere decir que tanto el estado
civil como el grado de urbanizacién de la zona residencial y la salud de la persona
son variables que afectan a su situacién de pobreza pero no en una medida

importante.

A continuacion, se procede a realizar la interpretacion de las curvas de respuesta
de las variables mas determinantes de la pobreza de la poblacion. La primera de
ellas se corresponde con la nacionalidad®. En este caso, se observa la existencia
de grandes diferencias en la probabilidad de encontrarse en riesgo de pobreza
o exclusion social atendiendo a la nacionalidad del individuo, presentando una
mayor probabilidad los ciudadanos extranjeros. Ademas, para los grupos de
edad mas avanzados, estas diferencias se van reduciendo, de tal manera que
se puede afirmar que los jovenes extranjeros residentes en Espafa seran los
mas afectados por la pobreza frente al resto de individuos nacionales.
Finalmente, a medida que avanza la edad, aunque siguen situandose en valores
elevados, las diferencias se van reduciendo, pudiendo cuantificarse la variacion,
aproximadamente, desde un 30% para los mas jovenes hasta un 19% para los

rangos de edad entre 80 y 90 afios.

En tercer lugar, para los estudios se ha representado’, en una misma curva de
respuesta, el efecto de la edad en funcién de las tres categorias asociadas a esta
caracteristica: sin estudios o con estudios inferiores, con educacion secundaria

y educacién superior.

5 Ver Gréfico 5.1, Grafico 5.2 y Gréfico 5.3 en Anexo |I.
6 Ver Gréfico 5.4 en Anexo |I.

7 Ver Gréafico 5.5 en Anexo Il.
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En este caso, la mayor probabilidad de riesgo de pobreza se asigna a aquellos
que no poseen estudios, mientras que los individuos cuyo nivel méximo de
estudios es la Educacion Superior presentan menores probabilidades para
cualquier rango de edad, situandose, por tanto, en una posicion intermedia los
gue Unicamente poseen el titulo de Educacion Secundaria. Atendiendo a la
influencia de la edad, se destaca que los grupos mas jévenes se verian mas
afectados por el riesgo de pobreza que los grupos mas adultos, pues en este
altimo caso la probabilidad de encontrarse en riesgo de pobreza se ve reducida
en las tres categorias. Ademas, las diferencias seran mucho mas acentuadas
entre los jévenes sin estudios con respecto a los que tienen estudios superiores

que en relacién a los que Unicamente poseen Educacion Secundaria.

Por ultimo, se analiza la curva de respuesta de la edad atendiendo a la situacion
laboral® de los individuos. Claramente, se puede afirmar que el desempleo es la
situacién laboral que afecta en mayor medida dado que las diferencias en la
probabilidad de ser pobre entre un individuo parado y otro inactivo son
significativamente mas altas que las diferencias entre un individuo ocupado y un
inactivo. Ademas la relacion es inversa: la probabilidad de encontrarse en riesgo
de pobreza serd superior para un desempleado que para un inactivo, mientras
que serd inferior para una persona ocupada. En este caso, la diferencia en
probabilidad también se ve reducida para los rangos de edad mas alto, sobre

todo coincidiendo con las etapas de jubilacion (entre 65 y 86 afos).

6. CONCLUSIONES

Tras haber realizado un estudio desde el punto de vista econométrico del
fendmeno de la pobreza, que tanta preocupacion genera a nivel mundial se han
podido conocer cuéles son algunos de los determinantes mas destacados de
esta situacion para el caso de Esparfia, todo ello a partir de los datos de la
Encuesta de Condiciones de Vida del afio 2015 elaborada por el INE y teniendo
en cuenta que existen multiples formas de medicion de la pobreza pero se ha
utilizado la metodologia fijada por el Eurostat (umbral de pobreza en el 60% de

la mediana de los ingresos).

8 Ver Gréafico 5.6 en Anexo Il.
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Se concluye, por un lado, que el modelo Logit que se ha estimado, aunque no
es un modelo perfecto puesto que solo predice correctamente el 77,55% de las
observaciones, presenta una buena bondad de ajuste, todas las variables
seleccionadas son significativas para explicar la pobreza y, por tanto, la

interpretacion de los resultados obtenidos es valida.

Los resultados muestran que a medida que aumenta la edad disminuye la
probabilidad de encontrarse en riesgo de pobreza. También disminuye esta
probabilidad el hecho de ser espafiol frente a ser extranjero y estar casado frente
a no estarlo. Ademas cuando el nivel de estudios maximo del individuo es
Educacién Secundaria el riesgo de pobreza se reduce en relacion a un individuo
sin estudios, aunque esta reduccion es mucho mayor cuando el nivel de estudios
es Educacion Superior. Disponer de empleo también es una variable que
presenta relacion inversa con la variable dependiente. Por otro lado, encontrarse
en situacion de desempleo es uno de los factores mas determinantes de la
pobreza, provocando un gran aumento de la probabilidad de ser pobre con
respecto a la probabilidad cuando se esta inactivo. Las enfermedades crénicas
y residir en zonas poco urbanizadas también afectan negativamente a la pobreza
aunque no son los factores mas significativos. En base a esto, se concluye que
los individuos con mayores probabilidades de encontrarse en riesgo de pobreza
seran los jovenes extranjeros, no casados, sin estudios, en paro, con algun
problema de salud crénico y residentes en zonas poco o medio urbanizadas.
Mediante el andlisis gréfico, también se ha extraido la conclusién de que para
cualquiera de las variables dicotomicas, las diferencias en probabilidad entre los
individuos que presentan una u otra caracteristica se reducen a medida que
aumenta la edad, si bien estas diferencias se mantienen muy elevadas para

determinadas variables como el desempleo o los estudios superiores.

En definitiva, y haciendo referencia al titulo y objetivo principal de este Trabajo
Fin de Grado, se ha podido concluir que la edad, la nacionalidad, el nivel de
estudios, la situacién laboral, el estado civil, el estado de salud y el grado de
urbanizacién de la zona de residencia son factores determinantes de la pobreza,
destacando con mayor influencia sobre este fenomeno el desempleo, la

nacionalidad y el nivel de estudios.
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ANEXO |. ESCENARIOS.

Tabla 5.4. Escenarios de probabilidad.

Edad | Nac. | E.Sec. | E.Sup. | E.Civil | Ocup.1| Ocup.2 | Salud | Urb. Di
25 1 No No 0 0 1 1 1 10,818511
25 1 No No 0 0 0 1 1 |0,536264
25 1 No No 1 0 1 0 0 |0,727685
25 0 No No 0 0 1 1 1 10,942183
25 1 Si No 0 0 1 1 1 10,701447
25 1 0 Si 0 0 1 1 1 10,549069
25 1 0 Si 1 1 0 0 0 0,105380
51 1 No No 0 0 1 1 1 10,699701
51 1 No No 0 0 0 1 1 10,373998
51 1 No No 1 0 1 0 0 |0,579931
51 0 No No 0 0 1 1 1 |0,893833
51 1 Si No 0 0 1 1 1 10,548294
51 1 0 Si 0 0 1 1 1 10,386155
51 1 0 Si 1 1 0 0 0 |0,057365
80 1 No No 0 0 0 1 1 10,222402
80 1 No No 1 0 0 0 0 0,144909
80 0 No No 0 0 0 1 1 10,508226
80 1 Si No 0 0 0 1 1 10,129677
80 1 0 Si 0 0 0 1 1 10,071684
80 1 0 Si 1 0 0 0 0 0,043752

Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.
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ANEXO Il. CURVAS DE RESPUESTA.

Gréfico 5.1. Curva de respuesta de la edad y el grado de urbanizacion.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Grafico 5.2. Curva de respuesta de la edad en funcion del estado de salud.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Gréfico 5.3. Curva de respuesta de la edad en funcion del estado civil.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.
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Grafico 5.4. Curva de respuesta de la edad en funcién de la nacionalidad.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Gréfico 5.5. Curva de respuesta de la edad en funcion de los estudios.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.

Grafico 5.6. Curva de respuesta de la edad en funcion de la situacién laboral.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos de la ECV.
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